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,Olyan rendszerek és modszerek tervezese, amelyek a felhGalapu szamitastechnika

vilagat még megbizhatobba, megfizethetbbbeé es konnyebben elérhetéve teszik az
ugyfelek szamara vilagszerte”

Felh6kezelési technikakat javaslok a magas szolgaltatasminéség(QoS) érdekében

A legfontosabb elvart QoS metrikak
Megbizhatosag - redundancia
Rendelkezésre allas - skalazas
Gyorsasag - csomagolas

Koltségminimalizalas
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Javasoltam egy rendszert és benne mikodd modszereket, amelyek magas
megbizhatésagot s alacsony késleltetést biztositanak gazdasagos médon
nagyléptéekl peremfelhékben. Egy online és eqgy offline er6forrasttemezé, és
egy peremfelhd csomopont-szegmentalod eljaras kertl bemutatasra, amelyek
egyuttesen nagy léptékben képesek kezelni a szolgaltatastelepitési kéréseket
eqy foldrajzilag kiterjedt felhd infrastrukturaban.

Javasoltam tovabbé egy gépi tanulas-alapu automatikus skalazasi modszert
annak érdekében, hogy kezelni tudjam az online alkalmazasok hasznalati
intenzitasanak idobeli valtozékonysagat.

Elemeztem a felhdalapu alkalmazasok kalonboz6 telepitési lehetoségeinek
hatasat a valaszidGkben jelentkezl késleltetésre és a memoriafogyasztasra, €s
javasoltam eqgy koltséghatékony modszert mikroszolgaltatasok futtatasara.
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- peremfelhd Utemezés: a szerverek
javitasal/cseréje lassu, a redundancia

koltséges és egy helyszinen hiabavalo lehet

- biztonsagi mentési eréforrasok bevezetése

— ,hely6rz6k”

- hely6rz6k kapacitasa 1-csomoponti
meghibasodasokra (azaz barmely
csomoponton az dsszes Pod egyszerre
meghibasodhat)

- a hely6rz6k kiszamitasara és a Pod-ok
elhelyezésére javasolt algoritmusok
gyorsnak bizonyultak.

Laszlo Toka. Ultra-reliable and low-latency computing in the edge
with Kubernetes. Journal of Grid Computing, 19(3), 2021.
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- tulskalazas: koltség, alulskalazas: QoS romlas

- szimulacids dsszehasonlitasok céljara:
veszteségmentes modell a kérések érkezési folyamatat
Markov-modulalt Poisson folyamatként (MMPP) irja le,
veszteséges modell egy 0sszetettebb, diszkrét idejl
sorbanallasi modell

- a bemeneti kérések altalaban valtoz6 dinamikat
mutatnak a nap folyaman, ezért a kulonb6zé Ml
modszerek epizodikusan jol vagy rosszul teljesitettek

- gépi tanulasi modellek kombinalasa az
alkalmazashasznalati elérejelzésekhez: ensemble
modell

- gépi tanulas alapu ensemble modellre épulé prediktiv
automatikus skalazasi modszer jelentds
koltségmegtakaritast ér el (akar 50%) az
alapértelmezett benchmarkhoz képest, foként az
elveszett kérések jelentés csokkenésének
koszonhetben

Laszlo Toka et al. Machine learning-based scaling
management for Kubernetes edge clusters. IEEE Transactions
on Network and Service Management, 18(1):958-972, 2021.
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Csomagolas: koltség vs késleltetés a skalazasi egységek miatt
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- A skalazas koltségét nagymeértékben meghatarozza
az alkalmazas skalazasi egységekre valo
szervezese.

- Egyrészt az alkalmazas-Osszetevik kozos skalazasi
egységben valo elhelyezése alacsonyabb mikodeési
késleltetéseket eredményez, igy jobb QoS
biztosithatdé az alkalmazas felhasznaldi szamara.

- Masrészt a kisebb modularitas felesleges eréforras-
felhasznalast eredményez a nagyléptékl mikodési
id6szakok soran

- analitikai modell az eréforras-tobblet és a
késleltetési tobblet kozotti dontési helyzet leirasara.

Laszlo Toka. The shape of your cloud: How to design and run polylithic
cloud applications. IEEE Access, 10:97971-97982, 2022.
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